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Mensch oder Maschine...?

_In funf Jahren brauchen wir keine Ubersetzerlnnen mehr*

...und das seit 80 Jahren!
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Ubersetzen mit Technologie?

1. Hilfsmittel fiir Ubersetzerinnen

* Technologiegestiitztes Ubersetzen ist eine Form der Ubersetzung, bei der
ein menschlicher Ubersetzer Texte mit Hilfe von Computerprogrammen
Ubersetzt.

2. Maschinelle Ubersetzung (MU)

* Human-Aided Machine Translation
o Pre-Editing des Ausgangstextes um die Qualitdt des MU-Ergebnis zu
optimieren.
o Post-Editing des MU-Ergebnisses um die Fehler zu beheben.

* Vollautomatisch, Fully Automatic Translation
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Was macht Ubersetzen fiir Maschine schwierig?

* Beispiel:

,Die Volkswirtschaftslehre ist ein Teilgebiet der
Wirtschaftswissenschaften.”

,The economics is a sub-area of economics.”

* Ambiguitat, Kontext, Idiome, Terminologie, Domanenwissen...
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Maschinelle Ubersetzung und kiinstliche Intelligenz

* Neuronale maschinelle
Ubersetzung:

o Basiert auf sogenannten
kiinstlichen neuronalen Netzen,
die mit groBen Mengen von Daten
trainiert werden und so lernen
sollen, eigenstandig neue
Ubersetzungen anzufertigen.

Kiinstliche Intelligenz fiir 6sterreichisches Deutsch

Digital. Fir den Ratsvorsitz Osterreichs erlernte das maschinelle Ubersetzungssystem der EU erstmals Osterreichische
Varianten der Verwaltungssprache. Fiir wirklich gute Ubersetzungen braucht es aber weiterhin den Menschen.
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Verbindung setzen®, sagt Vesna
LuSicky, Postdoc-Forscherin und
Teamleiterin am ZTW.
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Systeme immer bessere Ergebnisse
in diesem Bereich liefern, werden
wir vergeblich auf entsprechende
Ergebnisse bei stilistisch ausgefeil-
ten und kulturgebundenen Texten
warten, wie etwa bei Werbe- oder
juristischen Texten, fiir die Fach-
wissen und Rechtssicherheit not-
wendig sind*, sagt Lusicky. Ben6iti-
ge man qualitativ hochwertige
oder druckreife Ubersetzungen,
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fessionelle Ubersetzer unerlisslich
bleiben.
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Neuronale maschinelle Obersetzung
basiert auf konstlichen neuronalen
Netzen. die mit Daten trainiert werden
und so lernen, eigenstandig neue
Obersetzungen anzufertigen. Die Netze
sind der neuronalen Vernetzung des
enschlichen Gehirns nachempfunden.
i Neuron nimmt von anderen
Neuronen Informationen in Formvon
Eingangssignalen auf, verarbeitet diese
und leitet sie an andere Neuronen weiter.
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Bildquellen: Die Presse, 1.9.2018; livemint.com, 24.10.2018; cnbc.com, 28.10.2018 (abgerufen am 10.11.2018)
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Maschinelle Ubersetzung und kiinstliche Intelligenz

* Neuronale maschinelle Ubersetzung:

o Texte sind sehr flussig

— Multidimensional Quality Matrix (Lommel et al. 2015): Fluency (Bojar et al.
2016; Toral and Sanchez-Cartagena 2017)

o Sehr gute Ergebnisse: Morphologie, Wortfolge (Toral und Sanchez-
Cartagena, 2017)

o Post-editing: Geringer Aufwand (Bentivogli et al. 2016)
o Andere Ansatze schneiden bei langen Segmenten besser ab

o Fehlerkategorien: Auslassungen, Ambiguitaten, Terminologie, Namen
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Neuronale Maschinelle Ubersetzung: Forschung
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Bilduelle: Slator, https://slator.com/academia/neural-machine-translation-research-output-ballooned-in-the-first-half-of-2018/
(abgerufen am 10.11.2018)
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* Figures based on the META-NET study “Europe’s Languages in the Digital Age”(2011/2012).
Technology support has improved for some languages since this study was completed.

Bildquelle: Rehm et al. (2017). Language Technologies for Multilingual Europe - Towards a Human Language Project. cracker-project.eu/wp-
content/uploads/SRIA-V1.0-final.pdf (abgerufen am 26.9.2018).
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Sprachenvielfalt im Internet

1998 2017

B Chinesisch, Arabisch, Spanisch, Russisch,
Portugiesisch usw.

® Englisch ® Andere B Englisch

Quelle: Tilde, Prasentation ,EU Council Presidency Translator — Essential Tools for a Multilingual World“, Workshop Neuronales machinelles
Ubersetzen, 13.9.2018, Universitidt Wien.
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Anforderungen an die Qualitat

* Langzeit- oder Kurzzeit-Inhalte P st e B e —
(perishability of content)

Geld zuriick 3

Problema al intentar pagar facturas con PayPal

* Angemessen (fit for purpose)

problemi con le inserzioni }

Quelle: Tilde, Prasentation ,,EU Council Presidency Translator — Essential Tools for a Multilingual World“, Workshop Neuronales
machinelles Ubersetzen, 13.9.2018, Universitidt Wien.
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Faktoren

e Ziel und Zweck,

* Funktion, Anforderungen,

* Domane, Textsorte, Sprachkombination,

* Qualitat von Quelltexten,

* vorhandenen Sprachressourcen, personellen Ressourcen,
* Workflow,

* vorhandenen Systemen und deren Integrationsfahigkeit,
 Zeitfaktor, Kostenfaktor,

* Lernkurve,

* Know-How...

Vgl. Thicke 2013.
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Sicherheit

e Datensicherheit

Bilduelle: https://www.nrk.no/urix/warning-about-translation-web-site -passwords-and-contracts-accessible-on-the-internet-1.13670874

Warning about translation web site: Passwords

and contracts accessible on the Internet

Sensitive information that has been translated at a popular digital translation
service has been stored in the cloud and could be searchable via Google.
Tekna warns Norwegian authorities, companies and private citizens against
naive use of the web site.
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(abgerufen am 10.11.2018).
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eTranslation

« Maschinelle-Ubersetzung-System fiir alle Amtssprachen
> Domanen-spezifisch
° Training: u.a. EURAMIS, + 1 Milliarde Segmente

* Juli 2017— Marz 2018: 3,7 Mio. Seiten uUbersetzt

* Weitere Informationen:
https://ec.europa.eu/cefdigital/wiki/display/CEFDIGITAL/eTranslation

Quelle: Markus Foti, Prasentation ,,CEF eTranslation: Multilingualism for Europe”, EuropeanaTech Conference, 15.5.2018.
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translate2018.eu

EU Council Presidency Translator

* Der EU Council Presidency Translator ist
ein maschinelles Ubersetzungssystem
speziell fir den Vorsitz im Rat der
Europaischen Union.

o Estland
o Bulgarien
o Osterreich

* Der EU Council Presidency Translator ist

ein sicheres maschinelles
Ubersetzungssystem fiir alle offiziellen EU-
Sprachen.
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Maschinelle Ubersetzung

o Tt * Neuronale maschinelle Ubersetzung

Councit * eTranslation, das maschinelle
Presidency

Translator Ubersetzungsservice der Européischen
Kommission

translate2018.eu

+

kiinstliche Intelligenz

!
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Training

* EN-DE-EN
o Domanenadaptation: Nachrichten
(Osterreich), EU-Ratsvorsitz

—39.1 K parallele Segmentenpaare aus
domanspezifischen Translation Memories

—5.3 M parallele, domanenspezifische
Segmente

—2.1 M einsprachiges, domanenspezifisches
Korpus

—5 Terminologiebestande
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Translate text Translate document @ Translate website

From: English German Bulgarian ~ & To: German Bulgarian Czech ~

Enter the text you want to translate. Machine translation results help to understand the meaning of a source text, but do
not equal translation by a human.

Powered by Tilde MT and eTranslation, the EU’s automated translation service
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Translate2018.eu
* Web

EU
Council
Presidency

Transiator * CAT Tool-Plugin: SDL Trados

translate2018.eu

* Mobil
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Mensch mit Maschine...?

* Kein einheitlicher Ansatz

* Generische Tools vs. maldgeschneiderte Tools
* Datensicherheit, Rechtssicherheit

* Angemessene Daten, Prozesse, Expertinnen
* Berufsprofil

* Ausbildung von Translatorinnen:
o European Master in Translation (EMT)

* Bewusstsein bei Entscheidungstragern

14/11/2018 Die Wiederentdeckung der Mehrsprachigkeit: lernen, Gbersetzen, politisch gestalten Seite 19



niversitat
wien

Bibliographie
* Bentivogli, L. et al. (2016): "Neural versus phrase-based machine translation quality: a case study." arXiv preprint,

https://arxiv.orq/abs/1608.04631.

* Lommel, A. et al. (2015): ,,Multidimensional Quality Metrics (MQM) Definition.” http://www.qt21.eu/mgm-
definition/definition-2015-12-30.html

* Thicke, L. (2013). “The industrial process for quality machine translation.” JoSTrans, 19/2013.
http://www.jostrans.org/issuel9/art_thicke.php

* Toral, A., & Sanchez-Cartagena, V. M. (2017). “A multifaceted evaluation of neural versus phrase-based machine
translation for 9 language directions.” arXiv preprint, https://arxiv.org/abs/1701.02901

14/11/2018 Die Wiederentdeckung der Mehrsprachigkeit: lernen, Gbersetzen, politisch gestalten Seite 20



